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fragment abstraktu

Zbadane ostatnio wtasnosci grafow krawedziowych
wskazuja, ze sg one (...) dobrymi modelami sieci
spotecznych. W sieci spotecznej, z ktorej
konstruowany jest graf krawedziowy, ludzie moga
wiec byc reprezentowani przez wigzania, a rodziny,
grupy przyjaciot i mate firmy — przez wierzchofki.
Takie wierzchotki beda potgczone wigzaniem, jesli
ktos jest cztonkiem obu reprezentowanych przez te
wierzchotki grup.



plan

- narzedzia opisu i sieci bezskalowe
- graf krawedziowy
- dane z LiveJournal scle-ree network

R. Albert ea, Nature 406, 378-382(27 July 2000)
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Sociomatrix [S. Wassermann, K. Faust, Social Network Analysis, Cambridge UP 1994]



Wspotczynnik gronowania C
Niech wierzchotek i o stopniu k; ma L; wigzan miedzy swoimi sgsiadami.
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Rozktad stopnia wierzchotka P(k)
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SIEC N # d C Y
aktorzy 45x10°4 | 25x10"6 | 3.48 0.78 2.3
www Altavista 2x10M9 | 2x10”M0 | 16.18 - 2.1/2.7

Wspdtautorzy - mat 25x107M | 50x107M4 7.57 0.34 -
Wspotautorzy - fiz SA10M | 25x107M4 6.19 0.56 -

Rozmowy telefoniczne 47x1076 | 8x1077 - - 2.1
Fancuchy pokarmowe w wodzie 92 997 1.9 0.087 -

Oddziatywania biatek 2115 2240 6.8 0.071 2.4

Kontakty seksualne 2810 - - - 3.2

Stowa w zdaniach 46x10"M | 17x1076 - 0.44 2.7

M E J Newman, SIAM Review 45, 167 (2003); arxiv.org/abs/cond-mat/0303516




Asortatywnosc stopnia
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M.E.J. Newman, PRE 67, 026126 (2003)

network Ly pe size i | assortativity » | error o

physics coanthorship nndirected 52909 (0,363 (0.002
biology coauthorship undirected | 1520251 0.127 0.0004

mathematics coauthorship | undirected 253 339 (0. 120 (0,002
sorial ¢ flm actor collaborations nndirected 449913 (0. 208 00002
company directors nndirected 7673 (0.276 (.00

student relationships nndirected 573 —(.029 0.037

emall address books directed 16 =] (092 R

power grid nndirected EIEEN —0.005 0.013

, [nternet nndirected 10 697 —0.159 0.002
technological §° v Wide Web directed 269 504 —0.067 0.0002
soltware dependencies directed 3162 —0.016 (0.020

protein interactions nndirected 2115 — 0. 156 0.010

metabolic network nndirected 765 — 0,244 0.007

biological {  neural network directed 307 —(.226 0.016
marine food web directed | 3 —0.263 (0.037

[reshwater food web directed G2 —.326 RIEY




Graf krawedziowy - konstrukcja
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Rozk{ad stopnia wierzchotka
dla grafu krawedziowego na sieci bezskalowej
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Wspotczynnik gronowania
w grafach krawedziowych
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Asortatywnosc¢ grafu krawedziowego na sieci bezskalowej
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Symulacja: N=9*10°

LiveJournal:
N=8.1*10°%; #=125*10°

P(k)

P(i)

Degree Distribution
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LiveJournal: I =
asortatywnos¢

<k’(k)>

<k ¥ - average neighbours degree
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iveJournal Symulacja
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podsumowanie

Grafy krawedziowe majqg rozktad stopnia
wierzchotka P(k) zblizony do rozktadu sieci
wyjsciowej. Majg wysoki wspotczynnik
gronowania C i sg asortatywne. Wspotczynnik
C(k) wykazuje obecnosc klik.

Niektdre sieci spoteczne tez s3 takie.
Przyktadem jest Livelournal, gdzie rozktad P(k)
jest bezskalowy.
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